Stock market prediction

Eine Stock market prediction soll Aktienkurse voraussagen und so dem Anwender / Benutzer einen maximalen Gewinn an den Aktienmarkten erméglichen. Die Analyseméglichkeiten sind dabei vielschichtig, lasst
sich aber in zwei Analysebereiche zusammenfassen.Zum Ersten ist dort die technisch/mathematische Analyse, diese trifft Preisrichtungsvorhersagen bzw. Wertevorhersagen anhand vorhandener Aktienverlaufe.
Das Zweite ist eine analytische Methode, welche sich vor allem mit komplexeren Daten beschéftigt. Datenquellen sind hier oft Quartalsberichte und 6ffentlich zugangliche Informationen. Diese Daten miissen
jedoch, um ein System zu trainieren, noch seperat aufgearbeitet werden.
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Wie sieht es aus morgen ?
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geeignetes Neuronales Netz finden —) Auswahl eines Algorithmen e Al Auswahl von Vergleichsalgorithmen

Convolutional Neural Network CNN oder Recurrent Neural L.STM, Long short-term memory SVR / SVM & Reinforcement mit QLearning
Network (RNN)
Phase 1:
Alpha Vantage API
time-series intraday, Modellbildung und Training der Modelle
Phase 2:
Trennung von Trainings- und Testdaten y
datalo?der.py < eys.py LSTM.py
Modelle SVR.py pro Aktie
Stockpred¥ct10n.py SVM.py
(main) .
Reinforcement.py
Phase 3:

Automatisierung

Erzeugen eines Dataplotes mit der Vorhersage von x-Werten in die Zukunft Kauf und Verkauf
Realisiert in der reinforcement.py tiber states & actions

./  Phase 4:

Warum wir Long short-term memory (LSTM) benutzen ?
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Als Fazit kann man sagen, dass wir uns speziell fiir LSTM entschieden haben, da wir seine Stdrken vor allem in der
Vorhersage von Zeitreihen sehen. Als Alternative sehen wir das Hidden Markov Modell (HMM), einen
Vorgangeralgorithmus. Nach eingehender Recherche sehen wir hier die Nachteile zum LSTM vor allem in der
Implementierung und teilweise Recht komplexen Problemstellungen in der Programmierung. Bei der
Implementierung miisste sehr genau auf den Informationsgehalt der vorhandenen Daten geachtet werden. Ein
Problem konnte hier sein, dass ein falsches oder sich d&nderndes Modell nicht sofort entdeckt wird. Der LSTM als
Nachfolger der HMM bietet durch das Umgehen des im Backpropagtion erzeugten Rundungsfehlers, roundoff errors,
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